
М. Л. Н и к о л а е в, Г. Ю. С о ф р о н о в, Т. В. П о л у ш и н а

(Йошкар-Ола, МФ МОСА; Сидней, Университет Маквори; Йошкар-Ола, МарГУ).

Моделирование остановочных множеств в задаче многократного наилуч-

шего выбора.
В докладе рассматривается один метод моделирования остановочных множеств

в задаче многократного наилучшего выбора с минимальным суммарным рангом [1].

Пусть имеется N упорядоченных по качеству объектов. В момент t можно сравнить
очередной объект со всеми предыдущими, но ничего не известно о качестве остальных

N − t объектов. После ознакомления с at мы можем его либо принять (и тогда выбор
одного объекта сделан), либо отвергнуть и продолжить наблюдения (тогда вернуться

к отвергнутому объекту невозможно). Требуется найти оптимальную стратегию,

минимизирующую суммарный ранг выбранных объектов.
В работе [1] показано, что оптимальная стратегия многократного выбора τ имеет

вид: существуют такие наборы целых чисел
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что
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на множестве Fi−1 = {ω: τ∗1 = m1, . . . , τ∗i−1 = mi−1}, i = 2, . . . , k, F0 = Ω.

Oптимальная стратегия, описываемая на языке остановочных множеств, имеет
достаточно сложную структуру, поиск решения методом «индукции назад» является
трудоемкой задачей. Будем искать остановочные множества, рассматривая зада-
чу оптимизации maxx∈X E Ŝ(x, R), где X = {x = (x(1), x(2), . . . , x(k)): условия (1)

выполняются}, R = (R1, R2, . . . , RN ) — случайная перестановка чисел 1, 2, . . . , N ,

Ŝ(x) — несмещенная оценка Ŝ(x, R),

Ŝ(x) =
1

N1

N1∑
n=1

(Rnτ1 + Rnτ2 + · · · + Rnτk ). (2)

Воспользуемся известным генетическим алгоритмом [2]. В качестве вектора, ко-
дирующего «генотип», будем использовать наборы δ(1), δ(2), . . . , δ(k). После форми-

рования случайной популяции вычисляется функция приспособленности (2).

Из полученного множества решений (поколения) с учетом значения приспособлен-
ности выбираются лучшие решения, к которым применяются операторы скрещива-

ния и мутации. Результаты моделирования показали, что генетический алгоритм
является менее затратным по времени, однако дает большую погрешность.
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